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Por dentro da caixa-preta:
Uma abordagem pratica de
IA e NLP.
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E estudante de Ciéncia da Computacdo na
UFPR e é apaixonado por Matematica e
Paleontologia.

Foi diretor de comunicagao da Ecomp
(empresa junior de Computagao da UFPR)
em 2021 e desde 2022 ¢é estagiario de
tecnologia no Nucleo Jornalismo, lidando
com infraestrutura e raspagens de dados.
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Formado em Ciéncia da Computacao pela
UTFPR, mestrando em Sistemas
Inteligentes na mesma instituicao.

Atua como programador no Nucleo
Jornalismo desde 2022.

Tem profundo interesse em Inteligéncia
Artificial, raspagem de dados e eletrénica
basica, e é apaixonado por explorar a
interseccao entre esses campos.




Hands On

https://nucle.ooo/coda-colab

https://nucle.ooo/coda-slides

https://nucle.ooo/coda-dados




.
M
W Redes Neurais
il
M



[l

[l

Inteligéncia Artificial e Aprendizado de Maquina

e Inteligéncia Artificial:
“Computacado usando agentes inteligentes, que
sGo capazes de tomar decisées sem programag¢ao
explicita por um humano.”

e Aprendizado de Maquina:
“Area de IA que trata da ciéncia e da arte de fazer

com que mdquinas aprendam comportamentos
através de dados.”



PERCEPTRON: O Neuronio Artificial
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PERCEPTRON: O Neuronio Artificial

y=owl-x+b)

e Multiplica as entradas pelos pesos;
e Soma tudo + bias;
e Passa por uma fung¢ao de ativagao;

Como definir w e b?
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Atualizacao de Pesos

TREINAMENTO:

Inicie os pesos e bias com valores aleatorios;
Calcule o erro;

Atualize os pesos e bias conforme o erro;
Repita o passo 2 para o proximo exemplo;

g B AN -

Repita esse algoritmo até que a base se esgote, e
depois comece de novo.

Avalie um exemplo de teste com o valor atual;
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Validagcao

Quando eu paro?
o (Quando um conjunto de validagao atingir o
erro minimo;

Usamos um conjunto diferente do treinamento
para avaliar a qualidade da resposta;
Evita overfitting;



Teste

e (utro conjunto de dados € usado como teste;
e Avalia a qualidade final do classificador;

Il o Mede:

ACURACIA;

Precisao;

Recall;

F1-Score;

Matriz de confusao;
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NLP

Ideias e fundamentos



Processamento de Linguagem Natural

Manipulacdo/Interpretacao seja de texto ou fala da linguagem
Humana para processamento computacional;

_ e Anadlise de sentimentos;
t
Tral‘\ng;‘msimpm e Autocompletar;
f Data font Visualize e Filtrode spam;
4 import [ ChatbOtS.
Into [nsights::..

print download WO I‘d



Mulher, Negra, e Favelada

Negra, Mulher, e Homosexual

Exemplo concreto de NLP / PLN

Marielle

Homofobia
Franco

Mulher Mulher
Negra Homosexual

Favelada, Negra, e Homosexual

Mulher, Homosexual, e Favelada
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Exemplo concreto de NLP / PLN

Walter Casagrande re==  criticou no | Fim de Papo wsc | as falas do presidente do Edﬂﬁﬂﬁéﬁsivlpﬂ? ;
Duilio Monteiro Alves rer |, durante uma sabatina para fazer o balanco de sua gestao. Para o colunista do |UOL msc |,

Duilio rer. mentiu sobre seu periodo a frente do clube como quem vive numa realidade paralela.

'Ele vive no universo paralelo "E um universo paralelo, ele vive num universo paralelo. Ele faz uma narrativa que eu ndo

sei se ele mente ou se ele acredita plenamente naquilo que ele fala, porque quem esta olhando, esta ouvindo, fala: 'o que

esse cara esta falando? Onde o [Corinthians ors| ¢ mais organizado que Palmelras ‘o | e [Flamengo ov || ? Onde o

'Corinthians | ovs | é maior que todo mundo no |Brasil | woc | -
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Embeddings

Necessidade de representacgdo (numeros)

llRei'I 4»

“Rainhga”" —»

[ Embedding ]

— RN

D

18



[l

Embeddings

Necessidade de representacgdo (numeros)
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Embeddings

Necessidade de representacgdo (numeros)
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No mundo real!
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Redes Neurais

Multi-layer Perceptron




Problemas do Perceptron

Classificador Linear;
Muito “fraquinho”;
Resolve apenas problemas limitados;
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Solucao - Multi-layer Perceptron

Combinar varios Perceptrons!
“Mais ou menos” como o cérebro funciona;
Organiza os neurénios em camadas;

o
o
o
e (adacamada processaum “pedaco”do problema;
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MLP - Multi-layer Perceptron
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MLP - Multi-layer Perceptron

Como atualizar os pesos?

Mesma ideia de antes!

A diferenca é que precisa atualizar todas as

camadas;

Essa atualizacao é feita de tras para frente:
o Backpropagation;

Descida de Gradiente;
o Stochastic Gradient Descent;
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Outros Links Uteis

° - Documentacao da biblioteca;

° - Aulas mais a
fundo sobre como redes neurais funcionam;

° - Casos reais de jornalismo de
dados com Inteligéncia Artificial;

° - Comunidade feminina de

Processamento de Linguagem Natural.


https://scikit-learn.org/
https://youtube.com/playlist?list=PLZHQObOWTQDNU6R1_67000Dx_ZCJB-3pi&si=ybUpSQN5U5Sl9FAf
https://investigate.ai
https://brasileiraspln.com/

Valeu!

Henrique Rieger

henrique@nucleo.jor.br
in/henrique-rieger

Michel Gomes

michel@nucleo.jor.br
@jmallone2
Imagens adaptadas do Wikimedia Commons in/michel—gomes



https://commons.wikimedia.org/

NUCLEO

JORNALISMO + DADOS -+ TECNOLOGIA



